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学术与应用紧密结合 – CMRC2017 

●  词语填空 
●  对营销领域，电商平台⽤用户
评论及社交媒体内容的⽅方⾯面
级情感分析起到了了帮助作⽤用 
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学术与应用紧密结合 – CMRC2018 

●  抽取式问答 
●  对贸易易⾦金金融领域，不不同类型
⽂文档中的关键信息抽取及合
规校验起到了了帮助作⽤用 
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学术与应用紧密结合 – CMRC2019 

●  句句⼦子填空 
●  对⾦金金融⻛风控领域，针对企业
年年报中关键⾦金金融要素，抽取
原因语句句和相关段落的任务
起到帮助 
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概要 

●  数据集调研 
●  尝试⽅方法说明 
●  实验结果 
●  样例例分析 
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任务及数据集分析 

●  训练数据量量对 
于预训练类型模型 
不不够充分 

●  Train/Trail/Dev 问题数量量分布有差异 
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任务及数据集分析 

●  Train/Trail/Dev ⽂文本⻓长度分布也有差异 
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任务及数据集分析 

●  存在相似⽂文本使得答案有所泄露露或者互相⼲干扰 
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我们的策略 

●  基于基线模型BERT做
改进尝试 

●  增加数据量量并调整数据
分布 

●  尝试不不同预训练任务 
●  将问题形式化为针对

context构建【choice-
unused】概率矩阵 

●  分别以choice和unused
为中⼼心构建不不同模型进
⾏行行预测 

9 



10 

尝试方法 – 数据集扩充和分布调整 

●  将三个数据集的内容拼接回原始⽂文本，并从故事⽹网等⽹网站上抓取
了了更更多相关⽂文本，删去了了trail/dev/qualify中出现的相似⽂文本 

●  以dev的分布（问题可以包含逗号，字符⻓长度15-30，问题数量量
5-15）为基准，不不允许采样时出现相似⽂文本，⽣生成了了新的数据集 
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尝试方法 – 预训练 

●  在新数据上⽣生成了了⼤大约600W预训练数据 
●  Mask Prediction 1（character level） 
●  Mask Prediction 2 （word level） 
●  Next Sentence Prediction 
●  Mask Sentence Prediction 
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尝试方法 – 预训练 – 结果对比 

●  在新数据上⽣生成了了⼤大约600W预训练数据 
●  1. Mask Prediction 1（character level） 
●  2. Mask Prediction 2 （word level） 
●  3. Next Sentence Prediction 
●  4. Mask Sentence Prediction 
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尝试方法 – 模型 – 单个choice预测的模型 

●  将单⼀一choice放⼊入⼀一个example中 
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尝试方法 – 模型 – 单个choice预测的模型 

●  1. 使⽤用了了新预训练模型 
●  2. 使⽤用了了新预训练模型+更更⼤大的训练集 
●  3. 加⼊入更更多中间层，在最终输出层之前增加更更⾼高概率的Dropout 
●  4. 增加单独的输出和Attention⽤用来检测是否为假的Choice 
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尝试方法 – 模型 – 单个choice预测的模型 

●  单独⽤用于检测是否为假choice的Attention和输出位示例例 
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尝试方法 – 模型 – 多个choice一起预测的模型 

●  将所有choice放⼊入⼀一个example中 
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尝试方法 – 模型 – 多个choice一起预测的模型 

●  1. 基础模型 

●  2. 构建Choice Rep时加⼊入对choice⾃自身text的pooling 

●  3. 构建Unused Rep时加⼊入对unused附近text的pooling 
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尝试方法 – 模型 – 多个choice一起预测的模型 

●  1. 基础模型 
●  2. 构建Choice Rep时加⼊入对choice⾃自身text的pooling 
●  3. 构建Unused Rep时加⼊入对unused附近text的pooling 
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尝试方法 – 模型 – 对比单choice预测和多choice预测 

●  当需要⻓长⽂文本上下⽂文来辅助判断时，同样max_seq_len情况下多
choice模型能够建模的context⻓长度⼤大⼤大减少 

19 



20 

尝试方法 – 模型 – 对比单choice预测和多choice预测 

●  当存在有多个空位距离较近时，需要更更多的choice之间的对⽐比信息
才能辅助确定空位应该填⼊入的choice 
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尝试方法 – 集成多个模型 

●  1. 单choice和多choice模型预测概率线性回归 
●  2. 根据choice预测概率和choice部分⽂文本在context中的出现情况
判断是否直接排除该choice 

●  3. 将置信度较⾼高的choice填⼊入context中，构建新的case，迭代式
预测 
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可能的改进方法 

●  借鉴XLNet的⾃自回归建模⽅方式，使得模型能够处理理更更⻓长的⽂文本 
●  在多choice模型中增加更更合适的pairwise loss，使得模型能够在

choice选取中更更有区分度 
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